4 de Junio de 1.999
Puedes responder: i) A todas las cuestiones de la Seccidii) 1dem. de la Seccién 2. En ambos casos puedes
obtener puntuacion total. No puedes sin embargo escogas desambas Secciones para acumular puntos.



Estadistica Il (P28)

Exam, Tipo

Name:

Student Number:
TA:
Date:

Las preguntas respondidas correctamente, valen urB. Sefiala cuél o cudles de los siguientes estadisticos

punto salvo que se indique lo contrario. Las preguntas

estan relacionados con la influencia de una obser-

incorrectas cuentan como -0.5 puntos. Las preguntas en vacion:

blanco no cuentan. Puede haber mas de una respuesta

correctay en tal caso has de sefialarlas todas.

1. Se adopta el modelo

P(Y;:l) o = 13
10g <m> = 0Bo+ ;'3

para explicar la incidencia de una cierta enferme-
dad en funcién de diversas variables recogidas en
Z. Para estimar dicho modelo, se toman 500 suje-
tos enfermos y 500 pacientes sanos, investigando a
continuacion los valores que para cada uno de ellos
toman las variables ef;. Con tal disefio experi-
mental:

€)) Podremos, en general, estimar la probabi-
lidad de que un sujeto con valores dados
de contraiga la enfermedad.

(b) Podremos, en general, contrastar si las va-
riables incluidas er¥ influyen en la pro-
pensioén a contraer dicha enfermedad.

(c) La estimacion des, sera arbitraria y ca-
rente de sentido.

(d)  Todo falso.

2. “Emplear un criterio como validacién cruzada pa-

ra escoger entre diferentes modelos de regresion li-
neal, es una idea atrayente, pero extremadamente
intensiva en computacién: para cada modelo tene-
mos que realizar varias (tipicamente entre 5y 10)
regresiones, dejando de lado cada vez una porcién
de la muestra.”

(a) Cierto.
(b) Falso.

(@ R

(b) SIC

© G

(d)  Distancia de Cook.
(e) DFIT

4. Observa detenidamente la siguiente salida, propor-

cionando los resultados de una regresion.

>Im(formula =Y X1 + X2 + X3 + X4)
Resi dual s:
M n 1Q Median 3Q Max
-1992.67 -156.96 -52.65 112.76 1746.24
Coefficients:

Estimate Std. Error t val ue

(I'ntercept) 144.59611 55. 16005 2.621
X1 1.78411 12. 34601 0.144

X2 -0.11953 0. 12560 -0.952

X3 -0. 05906 0. 35387 -0.167

X4 0. 68074 4.29712 0. 158

Resi dual standard error: 472.7 on 106 degrees of
freedom

Mil tipl e R-Squared: 0.994, Adjusted R-squared:
0.9938

F-statistic: 4381 on 4 and 106 degrees of
freedom

p-value: 0

Es evidente que:

€) Hay fuerte multicolinealidad.

(b)  Los regresores, en su conjunto, no tienen
gran cosa que decir acerca del regresando.

(c) Los regresores son ortogonales.
(d)  Hay un problema de heterocedasticidad.

(e) Se hace precisa un transformacién no li-
neal del regresando.



5. ¢Encual o cuadles de entre las siguientes situacione$.

podria ayudar una transformacién de Box-Cox del

regresando?

(a) Cuando hay fuerte multicolinealidad.

(b)  Cuando la distribucién de los residuos pa-
rece separarse de la normalidad.

(c) Cuando hay sospecha fundada de que al-
gunos de los regresores son irrelevantes.

(d)  Cuando la perturbacién no parece tener
media cero, como debe de acuerdo con los
supuestos habituales.

(e) Todo falso.

6. Una matriz de proyeccion es siempre: 10.
€) Definida positiva.
(b) Definida negativa.
(c)  Triangular superior.
(d) Diagonalizable, con valores propios estric-
tamente positivos.
(e) Idempotente.

7. Un modelo ANOVA con dos tratamientos cruzados,
con tres y cuatro niveles respectivamente, sin inter-
accion, posee:

€) Seis parametros libres.
(b)  Siete parametros libres.
(c) Cinco parametros libres.
(d)  Ocho parametros libres.
(e) Nueve parametros libres.

8. Para contrastar la hipo6tedig : 5; o= Bp-1
en un modelo de regresion lineal con normalidad,
conocido el tamafio muestrdl y nimero de regre-
soresp, basta saber:

(a) R

(b) SSR.

(c) SST.

(d)  Todos los3's.

(e) La varianza estimada de los residuos.

Si para contrastar una hipétesis que prescribe un va-
lor para cada uno dé parametros (por ejemplo,
Hy : B; = 0 parai = 1,...,k) contrastdsemos

al nivel de significaciérv todas y cada una de las
siguientesHy; : §; = 0, parai = 1,..., k, recha-
zandoH, si alguna de lag{,; fuera rechazada, el
nivel de significacion:

(a) Seria en general mayor que

(b)  Seria en general menor que

(c) Estaria acotado superiormente po«
(d)  Estaria acotado inferiormente par.
(e)  Todo falso.

Observa el siguiente grafico. En él, se re-
presentan los residuos ordinarios de un
cierto modelo en ordenadas, frente a los
valores de un regresorX; en abscisas.

0 20 40 60 80

Xi

A la vista del mismo,

(@)

Es evidente la ausencia de homoscedasti-
cidad.

Parece que es preciso transformar el regre-
sandoY” sustituyéndolo por alguna poten-
ciaenteraY?, Y?3,..)).

Parece que es preciso transformar el regre-
sor X; sustituyéndolo por alguna potencia
entera X2, X2,...).

Es evidente que un modelo lineal en los
parametros estéa fuera de la realidad; se im-
pone hacer regresion no lineal.

(b)

(©)

(d)

Todo falso.

(e)



11.

12.

13.

Si para contrastar la hipotedig) : 81 = ...
Bp—1 adoptasemos el criterio de calcular todos los
estadisticog, Bi/frﬁi, compararlos con unade
Student de grados de libertad adecuados, y recha-
zar Hy cuando|@/6—éi| > t?‘v/fp para algarn, el
contraste resultante:

(a) Tendria un error de tipo | en general igual
aua

(b)  Tendria un error de tipo | en general infe-
riorac

(c)  Tendria una potencia muy baja.

(d)  Tendria probabilidad de dar lugar al recha-
ZO superior a.

(e) Todo falso. 16

Al hacer regresién en componentes principales in-
troducimos un sesgo pero reducimos la varianza de
los estimadores.

(@)
(b)

Cierto
Falso

Un modelo ANOVA incompleto, que hace uso del7.

un disefio en cuadrado latino, siendo cuatro el na-
mero comun de niveles de cada tratamiento, po-
see:

€) Catorce parametros libres.
(b) Doce parametros libres.
(c) Once parametros libres.
(d) Diez parametros libres.

(e) Nueve parametros libres.

18

14. Los siguientes tipos de estimacién se reducen a re-

solver un sistema de ecuaciones lineales en los pa-
rametros:

€)) Regresion MCO.

(b) Regresiémidge.

(c) Regresiorogit.

(d) Modelos ANOVA cruzados.
(e) Modelos ANOVA anidados.

15.

¢,Cual o cudles de los siguientes hechos tomarias
como evidencia de que una observacién es influyen-
te?

(a) Un residuo borrado grande, y un residuo
estudentizado (interna o externamente) pe-
queno.

(b)  Un residuo internamente estudentizado
grande.

(c) Un residuo externamente estudentizado
pequenfio.

(d)  Unresiduo borrado pequefio.

(e) Un residuo ordinario grande.

. En igualdad de todo lo demas, la inclusién de un
regresor irrelevante en un modelo ser4 menos grave
cuando:

(a) El tamafio de muestra sea muy grande.

(b)  Unregresor omitido sea ortogonal a todos
los incluidos.

(c) Las perturbaciones sean homoscedasticas.

(d)  ElI ndmero de parametros presentes en el
modelo sea muy elevado.

(e) Se trate de un modelo sin ordenada en el

origen, y por tanto sin parametfl.

¢,Cudl de las siguientes caracteristicas en un mode-
lo de Andlisis de Varianza es responsable de que los
residuos tengan todos la misma varianza?

(a) El equilibrio.

(b)  Laortogonalidad entre regresores, una vez
consideradas las restricciones.

(c) El hecho de que los regresores son varia-
bles cualitativas.

(d)  El hecho de que la matriz de disefio es de

rango deficiente.

. Enun modelo de regresiéon conegresores (inclui-
da, si esta presente, la columna de “unos”), en que
la matriz de disefid es de rango completo, la ma-
triz de proyeccionX (X’ X )~ X’ tiene traza igual
a

@ N

b) »p

© N-»p

(d) trazax 5
(e)  Todo falso.



19. Al estimar los parametros de un modelo lineal me23. Los estimadores minimo cuadratico ordinarios

20.

21.

diante regresiérridge, el incremento de\ aca-
rrea:

(a) Un sesgo que crece monGtonamente’con

(b)  Unincremento de la varianza de los esti-
madores, tanto mayor cuanto mayones

(c) Una disminucién en la varianza hasta un
cierto valor de\; luego la varianza vuelve
a crecer.

(d)  Una no linealidad progresivamente cre-
ciente en las ecuaciones que es preciso re-
solver para hallar los estimadores de Ios24
parametros. '

(e) Todo falso.

Vista la naturaleza de los inconvenientes que deri-

van de sobreparametrizar un modelo, hay que con-

cluir que son mas graves con una muestra pequefia
gue con una muestra muy grande.

(@)
(b)

Cierto. o5

Falso.

¢ Cuales de entre los siguientes conjuntos de infor-
macién te permitirian calcular los residuos interna-
mentestudentizaddd

(@ &?yX'X. 26,
(b) 62y X(X'X)"1X'.

(c) os?ytrazalX(X'X)"1X'].

(d) 62 yladiagonal deX (X' X)~tX".

(e) Todo falso.

27.

22. Al seleccionar un modelo, sobreparametrizar ten-

dria el desgraciado efecto de:

(@)

Sesgar los estimadores de (en general) to-
dos los parametros.

(b)  Sesgar los estimadores de los parametros
incluidos innecesariamente.

(c) Sesgar los estimadores de los parametros
relevantes.

(d) Sesgap? = 22E estimador habitual de

. p

la varianza.

(e) Todo falso.

MCO son:
(a) Insesgados.
(b) Insesgados y de varianza minima entre los

lineales insesgados.

De error cuadratico medio minimo entre
los lineales insesgados.

(©)

(d)  De error cuadratico medio minimo, en to-
do caso.
(e) De sesgo minimo entre todos los lineales.

Sefiala la o las parejas de estadisticos que juegan
papeles equiparables en diferentes tipos de mode-
los:

(@ R?ySSE.

(b) AICyC,.

() C,ydeviance
(d) Deviancey SSE.
(e) SSRySIC.

El caracter cualitativo de los regresoreges se
una violacion del supuesto de normalidad de las
perturbaciones, y fuerza a considerar alternativas al
modelo lineal ordinario. Una de ellas es el modelo
logit.

(@)
(b)

Cierto
Falso

Al hacer regresion en componentes principales po-
driamos obtener una estimacién (quiza sesgada) de
una funcién lineal de los parémetr@’sﬁ no estima-

ble insesgadamente.

(@)
(b)

Cierto
Falso

¢En cuales de las siguientes circunstancias el vector
de residuos MCCg, se distribuye comdv (0, H),
siendoH una matriz de rango complejo?

(@)

Nunca, no puede.

(b)  Enelcaso de modelos en que, como suce-
de en ANOVA equilibrado, los elementos
pi; en la diagonal de la matriz de proyec-
cién son idénticos.

(c) Siempre.

(d)  Si, yso6losi, la matriz de disefio es de ran-
go completo.

(e) Todo falso.



28. Un cambio de escala de los regresores (uno o v&81. ¢Cudles de los siguientes problemas pueden aca-
rrear la inestimabilidad de algun o algunos parame-

rios):

(@)
(b)

(©)
(d)

()

Altera SSE.

Altera el o los estimadore$ asociados a
los regresores cuya escala ha cambiado.

Altera R? proporcionalmente.

Altera R? en proporcion al cuadrado del
cambio de escala introducido.

Todo falso.

29. En un modelo de regresién “escaso”, los estimado-

res de los pardmetros correspondientes a variabl

incluidas:

(a) Son, en general, sesgados.

(b) Pueden ser insesgados (si los regresores
indebidamente excluidos son ortogonales
a los regresores presentes).

(c) Pueden ser insesgados, pero solo si los re-
gresores presentes son todos ortogonales
entre si.

(d)  Todo falso. 33.

30. Enun modelo ortogonal por bloques (como los mo-
delos ANOVA estudiados en clase al imponer las
restricciones de identificacion), en presencia de nor-
malidad,

(@)
(b)

(©)

(d)

Los parametros en cada bloque son inde-
pendientes entre si.

Los parametros en cada bloque son inde-
pendientes de los pertenecientes a otros
bloques. 34

Omitir un blogque completo (por ej., to-
dos los parametros recogiendo el efecto de
un tratamiento) incrementaria SSE exacta-
mente en el mismo valor que la suma de
cuadrados atribuible a dicho tratamiento.

Omitir un blogque completo (por ej., to-
dos los parametros recogiendo el efecto de
un tratamiento) incrementaria SSE en una
cantidad diferente segin qué otros regre-
sores quedaran presentes en el modelo.

tros?

(@)
(b)

(©)
(d)

(€)

La multicolinealidad exacta..

El incumplimiento de la hipétesis de ho-
moscedasticidad.

El incumplimiento de la hip6tesis de nor-
malidad.

El incumplimiento de la hip6tesis de inco-
rrelacion entre los residuos.

Todo falso.

2. Un modelo ANOVA con dos tratamientos cruzados,

con tresy cuatro niveles respectivaments inter-
accion posee:

(@)
(b)
(©)
(d)
(€)

Catorce parametros libres.
Todo falso.

Doce parametros libres.
Once parametros libres.
Diez parametros libres.

¢En cudles de los siguientes casoﬁl-l,{fr@_ no si-

gue una distribucién de Student?

(@)
(b)

()

(d)

Cuandq@i ha sido estimado mediante re-
gresionridge.

Cuandq@i ha sido estimado en un modelo
logit por maxima verosimilitud.

Cuandq@i ha sido estimado mediante re-
gresién minimo cuadratica ordinaria, pero
Hy : 3; = 0 no es cierta.

Todo falso.

. Imponer restriccioness priori sobre los valores de
los parametros, tiene como efecto:

(@)
(b)

(©)

(d)

Nunca incrementa la varianza de los esti-
madores.

Siemprecrea algun sesgo en los estimado-
res.

Siemprecrea algun sesgo en los estimado-
res, pero la reduccién en varianza que lo-
gra puede compensar.

Todo falso.



Respuestas al examen de tipo

Las preguntas respondidas correctamente, valen urd. Observa detenidamente la siguiente salida, propor-
punto salvo que se indique lo contrario. Las preguntas Cionando los resultados de una regresion.
incorrectas cuentan como -0.5 puntos. Las preguntas en Miormila = Y XL+ X2 + X3 + X4)
blanco no cuentan. Puede haber mas de una respuesta Residuals:

. M n 1Q Median 3Q Max

correctay en tal caso has de sefialarlas todas. -1992.67 -156.96 -52.65 112.76 1746.24
Coefficients:

Estimate Std. Error t val ue

(Intercept) 144. 59611 55. 16005 2.621

X1 1.78411 12. 34601 0. 144

1. Se adopta el modelo % -0 11953 0.12560 -0 982

X3 -0. 05906 0. 35387 -0.167

PY;=1) = X4 0. 68074 4.29712 0. 158

1og —_— | = 50 + x; ﬁ Resi dual standard error: 472.7 on 106 degrees of

1_P(Y;:1) freedom

Mil tipl e R-Squared: 0.994, Adjusted R-squared:
para exphca_r,la |nC|d_enC|a de una cierta en_ferme- ‘F’; 2f§f‘i stic: 4381 on 4 and 106 degrees of
dad en funcién de diversas variables recogidas en  freedom
#. Para estimar dicho modelo, se toman 500 suje-  P-value: 0
tos enfermos y 500 pacientes sanos, investigando a
continuacion los valores que para cada uno de ellos
toman las variables efi;. Con tal disefio experi- (a

mental: (b

Es evidente que:

—

Hay fuerte multicolinealidad.
Los regresores, en su conjunto, no tienen
gran cosa que decir acerca del regresando.

(c) Los regresores son ortogonales.

~—|

(a) Podremos, en general, estimar la probabi-
lidad de que un sujeto con valores dados

de Z contraiga la enfermedad. (d)  Hay un problema de heterocedasticidad.
(b)| Podremos, en general, contrastar si las va- (e)  Se hace precisa un transformacién no li-
riables incluidas er¥ influyen en la pro- neal del regresando.

pensioén a contraer dicha enfermedad.
(c)| La estimacion de5, serd arbitraria y ca-

rente de sentido. 5. ¢En cudl o cudles de entre las siguientes situaciones
(d)  Todo falso. podria ayudar una transformacion de Box-Cox del
regresando?
2. “Emplear un criterio como validacién cruzada pa- (@)  Cuando hay fuerte multicolinealidad.
ra escoger entre diferentes modelos de regresion li- Cuando la distribucién de los residuos pa-
neal, es una idea atrayente, pero extremadamente rece separarse de la normalidad.
intensiva en computacién: para cada modelo tene- (c) Cuando hay sospecha fundada de que al-
mos que realizar varias (tipicamente entre 5y 10) gunos de los regresores son irrelevantes.

regresiones, dejando de lado cada vez una porcion d)

) Cuando la perturbacion no parece tener
de la muestra.

media cero, como debe de acuerdo con los
(a) Cierto. supuestos habituales.

(b)| Falso. (e)  Todo falso.

3. Sefiala cudl o cuéles de los siguientes estadistico% : o .
. . . . . Una matriz de proyeccién es siempre:
estan relacionados con la influencia de una obser-

vacion: (@) Definida positiva.
(@) R2 (b)  Definida negativa.
(b)| sSIC (c)  Triangular superior.
) G (d)  Diagonalizable, con valores propios estric-
(d)| Distancia de Cook. tamente positivos.
(e)| DFIT (e)| Idempotente.




7. Un modelo ANOVA con dos tratamientos cruzados,10. Observa el siguiente grafico. En él, se re-

con tres y cuatro niveles respectivamente, sin inter-

accion, posee:

(@)
(b)
(©)
(d)
(€)

8. Para contrastar la hipétedig : 81 =
en un modelo de regresion lineal con normalidad,

Seis parametros libres.
Siete parametros libres.

Cinco parametros libres.
Ocho parametros libres.
Nueve parametros libres.

o= By

conocido el tamafio muestrdl y nimero de regre-
soresp, basta saber:

(b)
()
(d)
(€)

9. Sipara contrastar una hipotesis que prescribe un va-

R2.

SSR.

SST.

Todos los?'s.

La varianza estimada de los residuos.

lor para cada uno dé parametros (por ejemplo,
Hy : 8; = 0 parai = 1,...,k) contrastasemos
al nivel de significaciény todas y cada una de las
siguientesHy,; : §; = 0, parai = 1,..., k, recha-
zandoH, si alguna de ladiy; fuera rechazada, el
nivel de significacion:

(@)
(b)
(c)
(d)
()

Seria en general mayor que
Seria en general menor que
Estaria acotado superiormente por.
Estaria acotado inferiormente pat.

Todo falso.

presentan los
cierto modelo en ordenadas,
valores de un

ordinarios de un
frente a los
abscisas.

residuos

regresorX; en

0 20 40 60 80

Xi

A la vista del mismo,

(@)

(b)

(c)

(d)

()

Es evidente la ausencia de homoscedasti-
cidad.

Parece que es preciso transformar el regre-
sandoY” sustituyéndolo por alguna poten-
ciaenteraY?, Y?3,..)).

Parece que es preciso transformar el regre-
sor X; sustituyéndolo por alguna potencia
entera X2, X2,...).

Es evidente que un modelo lineal en los
parametros esta fuera de la realidad; se im-
pone hacer regresion no lineal.

Todo falso.

. Si para contrastar la hipétedig) : 51 = ... =

Bp—1 adoptasemos el criterio de calcular todos los

estadisticog, (3;/63,, compararlos con una de
Student de grados de libertad adecuados, y recha-

a/2

zar Hy cuand0|@/6—3| > ty -, para algin;, el
contraste resultante:

(@)
(b)

(©)
(d)

(e)

Tendria un error de tipo | en general igual
aax

Tendria un error de tipo | en general infe-
rior ac

Tendria una potencia muy baja.

Tendria probabilidad de dar lugar al recha-
ZO superior av.

Todo falso.



12. Al hacer regresion en componentes principales in17
troducimos un sesgo pero reducimos la varianza de
los estimadores.

Cierto
(b) Falso
13. Un modelo ANOVA incompleto, que hace uso de
un disefio en cuadrado latino, siendo cuatro el nu-
mero comun de niveles de cada tratamiento, po-
see:
(a) Catorce parametros libres.
(b) Doce parametros libres.
(c) Once parametros libres. 18
(d)| Diez parametros libres.
(e) Nueve parametros libres.
14. Los siguientes tipos de estimacion se reducen a re-

solver un sistema de ecuaciones lineales en los pa-
rametros:

(@)| Regresion MCO.

(b)| Regresiérmridge.

(c) Regresiorogit.

(d)| Modelos ANOVA cruzados.

(e)| Modelos ANOVA anidados.

15. ¢Cual o cuales de los siguientes hechos tomarias
como evidencia de que una observacion es influyenl9
te?

(8| Un residuo borrado grande, y un residuo
estudentizado (interna o externamente) pe-
queno.

(b)  Un residuo internamente estudentizado
grande.

(c) Un residuo externamente estudentizado
pequefio.

(d)  Unresiduo borrado pequefio.

(e)

Un residuo ordinario grande.

16. En igualdad de todo lo demas, la inclusion de un
regresor irrelevante en un modelo sera menos grave

cuando:
(8)| Eltamafo de muestra sea muy grande.
(b)  Unregresor omitido sea ortogonal a todos
los incluidos. 20
(c) Las perturbaciones sean homoscedasticas.
(d) El nimero de pardmetros presentes en el

modelo sea muy elevado.

Se trate de un modelo sin ordenada en el
origen, y por tanto sin parametf.

()

. ¢,Cual de las siguientes caracteristicas en un mode-
lo de Andlisis de Varianza es responsable de que los
residuos tengan todos la misma varianza?

(@)
(b)

El equilibrio.
La ortogonalidad entre regresores, una vez
consideradas las restricciones.

()

El hecho de que los regresores son varia-
bles cualitativas.

(d)

El hecho de que la matriz de disefio es de
rango deficiente.

. Enun modelo de regresion cpregresores (inclui-
da, si esta presente, la columna de “unos”), en que
la matriz de disefic es de rango completo, la ma-
triz de proyeccionX (X’ X)~1 X’ tiene traza igual

@ N

(b)] »

() N-p

(d) traza® 5
(e) Todo falso.

. Al estimar los parametros de un modelo lineal me-
diante regresiormridge, el incremento de\ aca-
rrea:

(@)
(b)

Un sesgo que crece monétonamentexon

Un incremento de la varianza de los esti-
madores, tanto mayor cuanto mayores

Una disminucion en la varianza hasta un
cierto valor de); luego la varianza vuelve
a crecer.

()

(d)  Una no linealidad progresivamente cre-
ciente en las ecuaciones que es preciso re-
solver para hallar los estimadores de los

parametros.
Todo falso.

(€)

. Vista la naturaleza de los inconvenientes que deri-
van de sobreparametrizar un modelo, hay que con-
cluir que son mas graves con una muestra pequefia
gue con una muestra muy grande.

Cierto.
(b)  Falso.



21. ¢Cuales de entre los siguientes conjuntos de info26. Al hacer regresién en componentes principales po-
macién te permitirian calcular los residuos interna-  driamos obtener una estimacién (quiza sesgada) de

mentestudentizadd® una funcion lineal de los parameti@53 no estima-
@ 62yX'X ble insesgadamente.
(b) 6’2 y X(XIX)_IX/. E Cierto
(b)  Falso

(c) o&?ytrazalX(X'X)"1X].
(d)| 62 yladiagonal deX (X'X)~tX".
(e) Todo falso.

22. Al seleccionar un modelo, sobreparametrizar ten27. ;En cuales de las siguientes circunstancias el vector
dria el desgraciado efecto de: de residuos MCQCg, se distribuye comaV (0, H),

(a) Sesgar los estimadores de (en general) to-
dos los parametros. (@)

(b)  Sesgar los estimadores de los parametros (b)
incluidos innecesariamente.

(c) Sesgar los estimadores de los parametros

relevantes.
c
(d) Sesgas® = R2L, estimador habitual de ©
la varianza. (d)

(e)| Todo falso.
(e)

23. Los estimadores minimo cuadréatico ordinarios
MCO son:
(8| Insesgados.

(b)| Insesgadosy de varianza minima entre lo
lineales insesgados.

" . - rios):

De error cuadratico medio minimo entre )

los lineales insesgados. (a)

(d)  De error cuadratico medio minimo, en to- (b)
do caso.

(e) De sesgo minimo entre todos los lineales. (€)

(d)

24. Sefiala la o las parejas de estadisticos que juegan

siendoH una matriz de rango complejo?

Nunca, no puede.

En el caso de modelos en que, como suce-
de en ANOVA equilibrado, los elementos
pi; en la diagonal de la matriz de proyec-
cion son idénticos.

Siempre.

Si, y s6lo si, la matriz de disefio es de ran-
go completo.

Todo falso.

$28. Un cambio de escala de los regresores (uno o va-

Altera SSE.

Altera el o los estimadores asociados a
los regresores cuya escala ha cambiado.
Altera R? proporcionalmente.

Altera R? en proporcion al cuadrado del
cambio de escala introducido.

papeles equiparables en diferentes tipos de mode-  (e)  Todo falso.
los:
(@ R?ySSE.
(b)| AICy C,.
© G y deviance 29. En un modelo de regresion “escaso”, los estimado-
(d)| Deviancey SSE. res de los pardmetros correspondientes a variables
(e) SSRySIC. incluidas:
(8)| Son, en general, sesgados.

25. El caréacter cualitativo de los regresorees se (b)
una violacién del supuesto de normalidad de las
perturbaciones, y fuerza a considerar alternativas al

modelo lineal ordinario. Una de ellas es el modelo ()
logit.

(@) Cierto

(b)| Falso (d)

Pueden ser insesgados (si los regresores
indebidamente excluidos son ortogonales
a los regresores presentes).

Pueden ser insesgados, pero soélo si los re-
gresores presentes son todos ortogonales
entre si.

Todo falso.



30. Enun modelo ortogonal por bloques (como los mo-32

delos ANOVA estudiados en clase al imponer las
restricciones de identificacion), en presencia de nor-
malidad,

(@)
(b)

(c)

(d)

31. ¢Cuales de los siguientes problemas pueden aca-

Los parametros en cada bloque son inde-
pendientes entre si.

Los parametros en cada bloque son inde-
pendientes de los pertenecientes a otros
bloques.

Omitir un bloque completo (por ej., to-

dos los pardmetros recogiendo el efecto de33:

un tratamiento) incrementaria SSE exacta-
mente en el mismo valor que la suma de
cuadrados atribuible a dicho tratamiento.
Omitir un bloque completo (por ej., to-
dos los parametros recogiendo el efecto de
un tratamiento) incrementaria SSE en una
cantidad diferente segin qué otros regre-
sores quedaran presentes en el modelo.

. Un modelo ANOVA con dos tratamientos cruzados,
contresy cuatro niveles respectivaments inter-
accion posee:

(@)
(b)
(c)
(d)
()

Catorce parametros libres.

Todo falso.
Doce parametros libres.
Once parametros libres.

Diez parametros libres.

¢En cudles de los siguientes casoﬁl-l,{fr@_ no si-

gue una distribucién de Student?

(@)
(b)
(©)

(d)

Cuandoﬁi ha sido estimado mediante re-
gresidnridge.

Cuandq@i ha sido estimado en un modelo
logit por maxima verosimilitud.

Cuandoﬁi ha sido estimado mediante re-
gresion minimo cuadratica ordinaria, pero
Hy : 5; = 0 no es cierta.

Todo falso.

rrear la inestimabilidad de algtn o algunos parames4. |mponer restricciones priori sobre los valores de
los parametros, tiene como efecto:

tros?

(@)
(b)

(©)
(d)

()

La multicolinealidad exacta..

El incumplimiento de la hipétesis de ho-
moscedasticidad.

El incumplimiento de la hip6tesis de nor-
malidad.

El incumplimiento de la hipétesis de inco-
rrelacion entre los residuos.

Todo falso.

(@)
(b)

(©)

(d)

Nunca incrementa la varianza de los esti-
madores.

Siemprecrea algun sesgo en los estimado-
res.

Siemprecrea algun sesgo en los estimado-
res, pero la reduccién en varianza que lo-
gra puede compensar.

Todo falso.



